Zaawansowane uczenie maszynowe:
cwiczenia do wyktadu 10

Pawel Cichosz
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1. Przyjmujac, ze koszt pomytki dla prawdziwej klasy 1 pojecia wynosi 3, a kosz

pomytki dla prawdziwej klasy 0 wynosi 1, zbudowa¢ drzewo decyzyjne do predykcji
¢ na podstawie aq, as, as, w ktérym:
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e stosowane sa binarne podzialy rownosciowe wybierane wedtug entropii,

e lidcie tworzone sa po osiggnieciu mniej niz 3 przykladow lub wyczerpaniu
mozliwosci podzialtu,

e koszty pomytek uwzgledniane przez wazenie przyktadow,

oraz wyznaczy¢ jego btad i koszt pomytek na zbiorze trenujacym.

2. Przyjmujac, ze koszt pomytki dla prawdziwej klasy 1 wynosi 3, a kosz pomytki dla
prawdziwej klasy 0 wynosi 1, wyznaczy¢ Sredni koszt pomytek modelu h wzgledem
pojecia c.

3. Przyjmujac, ze koszt pomylki dla prawdziwej klasy 1 wynosi 3, a kosz pomytki
dla prawdziwej klasy 0 wynosi 1, wyznaczy¢ prog prawdopodobienstwa klasy 1,
powyzej ktorego predykcja klasy 1 wigze sie z mniejszym oczekiwanym kosztem.

4. Wyznaczy¢ strate Hamminga tancucha drzew decyzyjnych do predykcji wieloety-
kietowej ¢’ na podstawie ay, as, az, w ktorym:



e stosowane sa binarne podziaty rownosciowe wybierane wedtug entropii,

e liscie tworzone sa po osiagnieciu mniej niz 3 przykladéw lub wyczerpaniu
mozliwosci podziatu.

5. Traktujac atrybuty al, a2, a3 jako numeryczne, wyznaczy¢ niepewnosé¢ predykeji
modelu regresji logistycznej o parametrach —0.6, 2.3, —1.5, —0.2 (odpowiednio dla
atrybutow ay, as, ag i sktadnika statego) na podstawie entropii.

6. Traktujac atrybuty al, a2, a3 jako numeryczne, wyznaczy¢ niepewno$¢ predykcji
modelu regresji logistycznej o parametrach o parametrach —0.6, 2.3, —1.5, —0.2
(odpowiednio dla atrybutéow ay, as, ag i sktadnika stalego) na podstawie marginesu
ufnosci.

7. Zbudowac¢ drzewo decyzyjne na podstawie przykladéow 1,2,6,7. Nastepnie dota-
czy¢ do zbioru trenujgcego dwa sposrod pozostatych przykladéw o najwiekszej
niepewnosci predykeji i zbudowaé¢ drzewo na podstawie powickszonego zbioru tre-
nujacego. Wyznaczy¢ korelacje predykeji prawdopodobienstwa klasy 1 obu drzew
dla niewykorzystanych przyktadow. Przy budowaniu drzew przyjac, ze stosowane
sa binarne podzialy réwnosciowe wybierane wedtug entropii, a liScie tworzone sa
po osiggnieciu jednolitej klasy, mniej niz 3 przyktadéow lub wyczerpaniu mozliwosci
podzialtu,

8. Wyznaczy¢ predykcje naiwnego klasyfikatora bayesowskiego uzywajacego jako
zbioru trenujacego przyktadow 1,2,6,7 dla pozostatych przykladow. Nastepnie
dotaczy¢ do zbioru trenujgcego dwa sposrod nich o najwiekszej niepewnosci pre-
dykcji. Wyznaczy¢ predykeje nowego modelu oraz korelacje predykeji prawdopo-
dobienistwa klasy 1 obu modeli dla niewykorzystanych przyktadoéw. W obliczeniach
nie stosowaé¢ wygtadzania prawdopodobieristw, a prawdopodobiefistwa zerowe za-
stapic¢ przez 0.01.



