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x a1 a2 a3 c
1 1 1 2 0
2 1 2 3 0
3 1 3 4 0
4 2 1 1 0
5 2 2 2 0
6 1 1 1 1
7 1 2 1 1
8 1 3 4 1
9 2 2 3 1
10 2 3 2 1

1. Zbudować drzewo decyzyjne na podstawie przykładów 1, 2, 6, 7. Następnie dołączyć
do zbioru trenującego dwa spośród pozostałych przykładów o największej ufności
predykcji, używając przewidywanych klas jako pseudo-etykiet, i zbudować drzewo
na podstawie powiększonego zbioru trenującego. Wyznaczyć korelację predykcji
prawdopodobieństwa klasy 1 obu drzew dla niewykorzystanych przykładów. Przy
budowaniu drzew przyjąć, że stosowane są binarne podziały równościowe wybie-
rane według entropii, a liście tworzone są po osiągnięciu jednolitej klasy, mniej niż
3 przykładów lub wyczerpaniu możliwości podziału,

2. Wyznaczyć predykcje naiwnego klasyfikatora bayesowskiego używającego jako
zbioru trenującego przykładów 1, 2, 6, 7 dla pozostałych przykładów. Następnie
dołączyć do zbioru trenującego dwa spośród nich o największej ufności predykcji,
używając przewidywanych klas jako pseudo-etykiet. Wyznaczyć predykcje nowego
modelu oraz korelację predykcji prawdopodobieństwa klasy 1 obu modeli dla nie-
wykorzystanych przykładów.

3. Traktując przykłady 1, 2, 4, 5, 6, 7 jako pochodzące z dziedziny pierwotnej i przy-
kłady 3, 8, 9, 10 jako pochodzące z dziedziny docelowej oraz zakładając, że do pre-
dykcji prawdopodobieństwa dziedziny dla przykładu używany jest naiwny klasyfi-
kator bayesowski, wyznaczyć wagi przykładów z dziedziny pierwotnej, które należy
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zastosować w celu kompensacji różnic rozkładu wartości atrybutów między dzie-
dzinami, aby utworzyć na ich podstawie model dla dziedziny docelowej.

4. Sprawdzić, czy wybór wartości p ∈ {1, 2, 3} wpływa na to, do którego spośród
przykładów 5 i 6 pozostałe przykłady są mniej niepodobne, jeśli jako miarę niepo-
dobieństwa stosuje się odległość Minkowskiego.
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